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摘要

透過結合depthwise與dilated兩者，我們提出了
Depthwise with Dilated Block(以下簡稱DDBlock)
以實現擴大receptive filed同時不增加額外的參數量。
下圖為結合兩者後的convolution

研究方法
透過訓練套用新的Network design的經典CNN架構，
以針對降低MACs(計算量)以及減少Parameters(參
數量)為目標。
此次研究所使用的訓練集為:91-image+General-

100，測試集為:set5、set14、U100、B100。

設定目標 架構構思 訓練模型 調整架構

圖像超分辨率（Image Super-Resolution，SR）一
直是計算機視覺領域的核心任務，其目的是通過
提高圖像品質和解析度，從低分辨率圖像中重建
出高分辨率圖像。本專題探討了一種綜合應用深
度卷積、逐點卷積、擴張卷積和SELayer的新型
圖像超分辨率方法。我們不僅對每個組件的效能
進行了深入分析，還提出了優化策略以進一步提
升圖像超分辨率的性能。
目前大多被使用在:醫學、監控、衛星、影片修
復、藝術品修繕等等領域。

Ablation Study of DDSR

研究成果

我們的圖像超分辨率方法使用DDBLOCK進行non-

linear Mapping，以提供多層次的特徵提取和圖像
內部信息的捕捉。每個擴張卷積層都具有不同的
感受野，有助於處理不同尺度的細節。此外，我
們額外測試了SELayer注意力機制，以強調圖像中
的重要特徵。殘差連接也被用來減輕梯度消失問
題，以便更好地保留圖像細節。
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本次研究綜合應用深度卷積、逐點卷積、擴張
卷積和SELayer注意力機制，並充分探討其優勢
和限制。我們的實驗結果表明，這種綜合方法
在圖像超分辨率任務中取得了顯著的性能提升，
對於還原高質量高分辨率圖像具有重要價值。


